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Resumo:

O presente artigo pretende realizar uma anélisenemétrica do consumo de peixe da
regido metropolitana de Belém através do métodordimemos quadrados ordinarios

(M.Q.0) no Eviews 3.0 utilizando a relagdo do caneucom algumas variaveis

definidas para a pesquisa (preco do peixe, da fajndo feijdo e quantidade de

pessoas na familia). Objetivando a formulacdo dea weguacdo matematica e se o
modelo condiz com a lei geral da demanda.

Palavras Chaves: Consumo de peixe, Minimos quadradtinarios, Eviews 3.0

Abstract:

This article intends toconductan econometric analysi®f fish consumptionn the
metropolitan regiorof Belémby the methoaf ordinary least square@LS) in Eviews
3.0usingthe ratioof consumptioto somevariables defined fothe surveyprice of fish,
flour, beans andmany peoplein the family) Aiming at the formulationof a
mathematical equation ariflthe models consistent withihe general law oflemand.
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1. INTRODUCAO

No Brasil, predomina-se o consumo de peixes de aglgada, todavia, no Estado do
Para a preferéncia é por peixes de agua doce, eopescada, o filhote, a gurijuba,
entre outros. Nos mercados e feiras livres de Bebt&nconsumidores preferem o peixe
fresco e inteiro, sendo que grande parte é consuffnith ou cozido (BARBOSA,
2006).

O pescado é uma das principais bases alimentarpswioparaense, fato comprovado
pela pesquisa de Orcamentos Familiares (IBGE, 28@fjal mostra que o consumo de
peixeper capitano Brasil € de 4,03 kg/hab/ano, sendo que asee@entro-Oeste, Sul,
Sudeste e Nordeste apresentam, respectivamentnsumaper capitade 1,62; 1,60;
2,06 e 4,97 kg/hab/ano. A regidao Norte se destacdral as outras, pois possui um
consumo muito acima do esperado com 17,54 kg/habf@arestado do Amazonas € o
maior consumidor de peixe do Brasil com 30 kg/had/a&ntretanto, o Para fica em
segundo lugar com 19 kg/hab/ano, apresentando manswito maior do que 0s outros
estados e acima do que é recomendado pela Organikhqdial de Saude.

A maioria dos consumidores desconhece o valoramntial do peixe, ndo levando em
consideracao que ele é uma excelente fonte de aniitos, ajuda a formar as proteinas,
além de serem fontes de ferro, vitamina B12, caogmrduras essenciais para o corpo
humano.

O peixe é importante nao somente como fonte aliiciantmas também possui um
grande papel na economia regional, constituindaytamde volume de exportacdes de
pescado semi-industrializado.

Devido a toda essa significancia tanto na econgu@nto na cadeia alimentar, o peixe
sera o objeto de estudo do presente trabalho, seedasumo do mesmo analisado de
uma forma tedrica e estatistica através de um mabketegressao multipla utilizando o
método dos minimos quadrados disponiveis no sadt&miews3.0. para isso faz-se
necessario a estimacédo do modelo de regressaglaitentificacdo dos residuos com
0 objetivo de verificar a melhor equacdo sem quleiEdeses do método de estimacgéo
sejam violadas, interpretacdo do quadro estatistiao estimacdo e andlise dos
parametros estimados em conformidade com os pdesitadricos.

Dessa forma, podera ser determinado o quanto glesenta em gastos para a familia
paraense e como € 0 seu comportamento perantentdggue possam vir a substitui-lo
ou complementé-lo.



2. ANALISE ECONOMETRICA DO COMPORTAMENTO DA DEMANDA DE
PEIXE

2.1.0 MODELO TEORICO DA DEMANDA

Segundo Santana (2003) demanda pode ser definida eoquantidade de bens ou
servicos que € desejada pelo consumidor e quepeldsm comprar, levando em
consideracdo os varios precos disponiveis no mereadcerto periodo de tempo, ou
seja, a demanda representa o desejo do consunei@dalodirir um produto.

Caso ocorra variacdo na disponibilidade ou no pdsgcam produto, também ocorrera
variacdo na demanda. Essa variacdo é chamada da emanda, a qual pode ser
representada pela equacéo 1 ou por um grafico.
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Fonte: Autores do artigo (2012)

Figura 1: Gréafico da demanda

Segundo O’Sullivaret al (2004), a lei da demanda corresponde a um padedo d
comportamento frequentemente observado em constesidpossuindo inclinagao
negativa em relacdo a curva da demanda.

E possivel ainda identificar quando se avalia delmaalgumas variaveis que podem
afetar diretamente a decisdo de um consumidor moemtm de efetuar a compra, dentre
as quais se podem destacar: o preco do produta¢sean renda do consumidor, o preco
dos bens complementares e substitutos, habitosseinces culturais, expectativas
quanto aos precos no futuro, preferéncias do coidsure propaganda. Variaveis que
guando utilizadas em conjunto podem determinaramiguo consumidor esta disposto a
pagar por um determinado bem (O"SULLIVAal 2004).

Para Holanda (2002), a forma da curva da procusaethelente da esquerda para a
direita, expressa o resultado combinado de doigosfeo efeito-renda e o efeito-
substituicao.

Segundo Holanda (2002), o efeito-renda é o aumdst@nda real do consumidor, ou
seja, o crescimento do seu poder de compra deesda nominal, em decorréncia da



reducdo do preco. Quando o preco de um bem A dinsirapreco dos bens B e C

permanecem constantes, o consumidor passa a taraion poder aquisitivo, podendo

consumir mais do bem A ou dos demais.

Conforme Holanda (2002), o efeito-substituicdo @mglo o preco de um bem A

aumenta e o de seus sucedaneos permanecem inigrifaxendo possibilidade de o
consumidor buscar um substituto para esse bemzireiluas quantidades procuradas,
como reacao ao preco aumentado.

2.1.1.Confirmacao e Descri¢do Teorica:
A lei da demanda diz que a quantidade demandadaliposmportamento inverso ao
preco, independente se o produto € um bem ou witadSEANTANA, 2003). Essa lei
€ expressa pela equacao abaixo:

Qx = a—bF (1)
Onde:
- @,: Quantidade demandada de um produto qualquer;

- a: Consumo médio do produto (coeficiente linearada,rintercepto);
- b: Magnitude da mudanca na quantidade demandaddinidiracdo da reta);
- P,: Preco real do produto.

Com base na lei da demanda, representada peladegaagna, pode-se admitir o
principio de que as mudancas sofridas pela qualgideemandada do produto séo
advindas de alteracdes no preco do produto, mamtasdiemais variaveis analisadas
constantes.

2.2.MODELO MATEMATICO

Devido a influéncia de diversas variaveis na quiadie demandada de peixe, 0 modelo
pede uma estimacdo de regressdo mdltipla, ondeesgjadestimar a quantidade de
consumo de peixe. Para que a estimagéo ocorressamente com o consumo foram
adicionadas outras 10 variaveis que envolviam Isebstitutos e complementares do
peixe, sdo elagdespesa com alimentacao, preco do acai, preco dooa, preco da
carne bovina, preco da farinha, preco do feijdo, pco do frango, preco do peixe,
quantidade de pessoas na familia e a renda familiar

Durante as entrevistas, alguns dos entrevistadamashm ndo consumir peixe ou
algum dos outros produtos que entrariam como weigavdessa forma o valor
correspondente a esse tipo de situacdo foi o nu@e@om o objetivo de obter o
melhor ajuste possivel dos dados coletados, faddira média das variaveis e
substituido esse valor nos numerais 0, posteridenateve-se o logaritmo natural
desses valores e foi esse conjunto de dados qpitado no programa.

Os resultados gerados pelo programa séo apressmtadjuadro e na figura abaixo.



Dependent Variable: QTDE_PEIXE
Method: Least Squares
Date: 04/27/12 Time: 13:45
Sample: 1 366
Included observations: 366
Variable Coefficient Std. Error t-Statistic Prob
C -0.309830 0.484602 -0.639349 0.523(
DESP 0.089087 0.097899 0.909985 0.3634
P_ACAI -0.017551 0.135947 -0.129099 0.8974
P_ARROZ -0.118048 0.155438 -0.759456 0.448]
P_CARNE_BOVINA 0.051422 0.155110 0.331522 0.7404
P_FARINHA 0.259753 0.151553 1.713947 0.0874
P_FEIJ 0.304068 0.171449 1.773488 0.077(
P_FRANGO -0.022863 0.128415 -0.178042 0.8584
P_PEIXE 0.237089 0.115198 2.058094 0.0409
QTDE_PESSOAS 0.233465 0.095371 2.447971 0.014§
RENDA -0.010282 0.067567 -0.152179 0.879]
R-squared 0.112900 Mean dependent var 1.668863
Adjusted R-squared 0.087911S.D. dependent var 0.697%91
S.E. of regression 0.665936 Akaike info criterion 2.054347
Sum squared resid 157.4321Schwarz criterion 2.1716B9
Log likelihood -364.9455 F-statistic 4518039
Durbin-Watson stat 1.823564 Prob(F-statistic) 0.0000pP5
Fonte:Eviews3.0
Quadro 1: Valores do primeiro teste
80
Series Residuals
Sample 1366
60| Observations 366
Mean 1.29E-15
Median 0.122379
40 Maximum  2.211262
Minimum  -1.912865
Std. Dev. 0.656750
20 Skewness  -0.551691
1 I I Kurtosis 3.345588
Jarque-Bera  20.38744
0 |...I| L L_L L 1 I— — Probability ~ 0.000037
-2 -1 0 1 2

Fonte:Eviews3.0

Figura 2: Histograma do primeiro teste

As linhas em negrito no quadro 1 representam agw@@aaveis que ja se ajustaram ou
estdo muito proximas para o ajuste de39. Dessa forma, um novo teste foi realizado



no software, onde foram eliminadas 6 variaveis. @onteste gerou os seguintes
resultados:

Dependent Variable: QTDE_PEIXEOQ1
Method: Least Squares
Date: 05/01/12 Time: 19:11
Sample: 1 366
Included observations: 366
Variable Coefficient Std. Error t-Statistic Prob
C 0.126541 0.274307 0.461309 0.644
P_FARINHA 0.29366)f 0.122849 2.390467 0.0173
P_FEIJ 0.278286 0.135480 2.054070 0.040]
P_PEIXE 0.216393 0.076214 2.839284 0.004§
QTDE_PESSOAS 0.2897p60 0.081770 3.543600 0.0004
R-squared 0.108615 Mean dependent var 1.668863
Adjusted R-squared 0.098739S.D. dependent var 0.697%91
S.E. of regression 0.661972Akaike info criterion 2.0263719
Sum squared resid 158.1925Schwarz criterion 2.0796P3
Log likelihood -365.8273 F-statistic 10.99698
Durbin-Watson stat 1.8456|72 Prob(F-statistic) 0.0000p0
Fonte:Eviews3.0
Quadro 2: Valores do segundo teste
an
Series Residuals
Sample 1366

Observations 366
60 _

Mean 1.56E-14
Median 0.125631

40| Maximum 2.122725
Minimum  -1.950912

Std. Dev. 0.658334

20 Skewness  -0.560026
Kurtosis 3.313357

III I Jarque-Bera  20.62879

o | . — Probability ~ 0.000033

-2 -1 0 1

2

Fonte:Eviews3.0

Figura 3: Histograma do segundo teste

Apoés o segundo teste, somente 4 variaveis se a@d@gueo modelo, dessa forma a
equacao da demanda de peixe segue expressa abaixo:

In(Q) = a+ In(f1lp) + In(62p) + In(B3p) + In(Ff4p)
Onde:



- @: Quantidade demandada de peixe;
- a: Intercepto da equagéo;
- Bp: Inclinacdo da equacao.

2.3.MODELO ECONOMETRICO

Apos a definicdo do modelo matematico, deve-sendefimodelo estatistico que possa
superar a caracteristica linear da equacao e actapas variacbes das variaveis do
modelo. Dessa forma, um novo termo deve ser ad@escequacdo que passa a ser da
seguinte forma:

Q=a+flfa+p2fe+ [3pp + L4qp + =

Onde:

- Q = superficie de resposta ao conjunto de variavdiesgiendentes;

- «. Intercepto da equacdo a ser estimada, ou valaiomguando as variaveis
independentes forem iguais a 0O;

- B1: E a resposta em Q, quando o preco da farinha eariuma unidade;

- B2: E a resposta em Q, quando o preco do feijdo eaniama unidade;

- B3: E a resposta em Q, quando o preco do peixe eariama unidade;

- B4: E a resposta em Q, quando a quantidade de pesst@em uma unidade;

- . Termo de erro ou erro aleatorio

O novo termo acrescido € aro estocastico uma espécie de erro aleatorio que ira
representar todas as influéncias que podem virdificer a variavel dependente e que
estdo fora do modelo (SANTANA, 2003).

» Hipoteses Tedricas Estabelecidas:

Ho: @ = 0 (Hipotese Nula), o intercepto possui valoonau seja, quando as variaveis
independentes forem iguais a 0 ndo existe consenpeide;

Ha: @ # O (Hipdtese Alternativa), independente das alfeagcorridas nas variaveis
explicativas, a demanda por peixe tende a se gltera

Ho: f1 = 0 (Hipdtese Nula), a variavel preco da farinBa mfluencia a demanda de
peixe;

Ha: 1 > 0 (Hipotese Alternativa), a variavel preco dantaa influencia positivamente

a demanda de peixe;

Ho: 52 = 0 (Hipbtese Nula), a variavel preco do feijd® mdfluencia a demanda de

peixe;

Ha: 52 > 0 (Hipotese Alternativa), a variavel preco dgéafe influencia positivamente a

demanda de peixe;

Ho: £3 = 0 (Hipotese Nula), a variavel preco do peixe idlmencia a demanda de

peixe;

Ha: 3 < 0 (HipoGtese Alternativa), a variavel preco dixpenfluencia negativamente a

demanda de peixe;



Ho: f4 = 0 (Hipotese Nula), a variavel quantidade de ges®ao influencia a demanda
de peixe;

Ha: f4 > 0 (Hipdtese Alternativa), a variavel quantidade pessoas influencia
positivamente a demanda de peixe.

2.4. APRESENTACAO DOS DADOS ESTATISTICOS

A coleta de dados foi realizada por meio de erdtagicom base em um questionario
preliminar, o qual foi aplicado em supermercadogedpdo metropolitana de Belém
durante 2 semanas entre os periodos da manh&aedda Ao todo foram preenchidos
366 formularios nos quais continham os principagiptos da cesta basica paraense e
informagBes como renda familiar e nimero de pess@adamilia. O perfil de
consumidor que respondeu a pesquisa foram aduitos eom mais de 30 anos que
pudessem fornecer suas quantidades mensais denuwnda dos alimentos do
guestionario e também seus precos. Os dados amdetpdncipalmente, no quesito
preco foram diferentes entre a maioria dos enti@lis, isso se deve ao fato de que
nem todos compravam seus produtos exclusivamergesapermercados, optando
gquase sempre pelas feiras livres da cidade.

Gl Divisdo politico-administrativa da RM
ISEM.]TEE Regido Metropolitana de Belém por municipios . 2000

O

Fonte : Observatdrio de Politicas Lrbanas e Gest3o Municipal . IPRURUFR)-FASE, 2002,
[Bquipe Metrodata : Herwique Rerende, Pauo Remato Azevedo, Peterson Leal.

Figura 4: Mapa da regido metropolitana de Belém

Os dados de consumo e o preco fornecido pelosvestti@os seguem abaixo:
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Grafico 1: Consumo Mensal de Peixe
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Fonte: Autores do artigo (2012)

Gréfico 2: Preco do peixe

Com todos os dados ja coletados, utilizou o so#h\Eatewsna versao 3.0 para estimar
o0 modelo de regressdo do consumo de peixe. Alésoftlware mencionado, utilizou-se
também o Microsoft Office Excel, para tratamente dados dos formularios.

2.5.MODELO ESTIMADO E INTERPRETAQAO ESTATISTICA E
ECONOMICA

2.5.1.RESULTADOS ESTATISTICOS

Como ja exposto anteriormente, foram realizadoes2e$ estatisticos no software
Eviews3.0 e chegou-se a conclusdo de que somente 4efari#entre as 10 escolhidas
representavam bem o modelo. O valor de p considdocadnenor ou igual a 5%.

Variavel Coeficiente Valor de P

Preco da Farinha 0,29 0,0173



Preco do Feijao 0,28 0,0407
Preco do Peixe 0,22 0,0048
Quantidade de Pessoas 0,29 0,0004

Fonte: Autores do artigo (2012)

Tabela 1: Valores das variaveis

Os valores gerados no novo teste comprovam a ifidas variaveis escolhidas para o
modelo matematico que sera gerado. Dessa formaarésveis trabalhadas ser&@o
preco da farinha, do feijao, do peixe e a quantidazlde pessoas na familia

O valor de R no gerado no ultimo teste foi de 11%, ou sejaodefo é explicado em
11% das situacdes pelas 4 variaveis acima e 9%agr@veis que nao estdo expressas
no modelo. Devido ao modelo ser composto de dddasdaios e irregulares o valor de
R?encontrado n&o sera muito alto.

De acordo com os dados gerados pelo programa, ac@&nguo modelo de regressao
assume a forma abaixo:

Qd(x) = 0,13+ 0,29x, + 0,28x, + 0,22x3 + 0,29x,
Onde:

- @Qd(x): Quantidade demandada de peixe;
- x4: Preco da farinha;

- x5 Preco do feijao;

- x3. Preco do peixe;

- x4:Quantidade de pessoas na familia.

Segundo a estatistica F de significancia mostraégpessivel rejeitar a hipotese nula,
ou seja, para que o modelo de regressdo multiavakdo faz se necessario que pelo
menos um dos valores seja diferente de 0, isso deb8ignificancia. Todas as variaveis
e o0 intercepto apresentam valores maiores que<adesna todos exercem influéncia
positiva na demanda de peixe exceto o preco de pri® tem influéncia negativa.

2.5.2.RESULTADOS ECONOMICOS

Os sinais do coeficiente de regressao ndo estadentes com a teoria do consumidor
que, mostrando que caso haja aumento do precoixi® faenbém haverad aumento na
demanda.

2.6. TESTES ESTATISTICOS

2.6.1. TESTE DE CORRELACAO

Utilizando o softwareEviews3.0 realizou o teste de correlacdo entre as \&g&lo
modelo. O quadro abaixo mostra o resultado gerattogrograma:



QPESSOAS QPEIXE PPEIXE PFEIJAO |PFARINHA
QPESSOAS 1.000000 0.056278 | 0.233353 0.152897 0.14972p
QPEIXE 0.056278 1.000000 | 0.085886 0.310663 0.05225¢
PPEIXE 0.233353 0.085886 | 1.000000 0.288808 0.44634p
PFEIJAO 0.152897 0.310663 | 0.288808 1.000000 0.41075p
PFARINHA | 0.149729 0.052254 | 0.446346 0.410756 1.00000p

Fonte:Eviews3.0

Quadro 3: Matriz de correlacao

Como o maior coeficiente de correlacdo com a valtiaependente do modelo
(quantidade de peixe) é o da variavel independergeo do feijdo, a mesma serd a
primeira a ser incluida no modelo gerando uma ss@@simples.

2.6.2.REGRESSAO SIMPLES E MULTIPLA

Para que a regressao simples do modelo fosse admlinovamente, utilizou-se o
Eviewscom a escolha do método dos minimos quadradoslafdne gerado segue

abaixo:

Dependent Variable: QPEIXE
Method: Least Squares
Date: 05/28/12 Time: 16:30
Sample: 1 366
Included observations: 366
Variable Coefficient Std. Error| t-Statistic Prob.

C 0.419038| 0.065901 6.358594  0.00p0
PFEIJAO 0.323072 0.05181L 6.235604  0.000
R-squared 0.096511 Mean dependent var  0.82P657

Adjusted R-squared 0.094029 S.D. dependent var 0025}
S.E. of regression| 0.266916 Akaike info criterion .200L682
Sum squared resid  25.93282 Schwarz criterior] 0@2B0

Log likelihood -34.90778 F-statistic 38.8876
Durbin-Watson stag  0.315990 Prob(F-statistic) 00

Fonte:Eviews3.0

Quadro 4: Relatério gerado entre a variavel quadtdde peixe e o preco do feijao

A equacéo resultante gerada € expressa da sefprimiz
Qpeixe = 0,42 + 0,32pfeijao

Através do quadro 4 é possivel perceber que osiceodEs sédo estaticamentes
diferentes de zero, poisFestatisticque € o teste t-Prob € menor que 0,05. Segundo o
valor de B a variavel escolhida representa 9,65% o modelo/&liéo afirmar que o
modelo é bom, tendo’Riferente de zero e o teste t-Prob menor que 0,05.

Com o objetivo de comparar a regressao simpleswuommultipla, adicionaram-se as
variaveis independentes escolhidas logo no comees#o: preco do feijdo, da farinha,
do peixe e a quantidade de pessoas na familidat@nie gerado segue abaixo:



Dependent Variable: QPEIXE
Method: Least Squares
Date: 05/30/12 Time: 15:30
Sample: 1 366
Included observations: 366
Variable Coefficient Std. Error| t-Statistic Prob.
C 0.493126| 0.083485 5.906780 0.0090
PFEIJAO 0.356367| 0.057475 6.200378 0.0000
PFARINHA -0.070620| 0.040062 -1.762757 0.0788
PPEIXE 0.026283| 0.049270 0.533444  0.5941
QPESSOAS 0.004965 0.020694 0.239905 0.8]105
R-squared 0.104335 Mean dependent yar  0.82P657
Adjusted R-squared  0.094410 S.D. dependent yar 0023
S.E. of regression 0.266860  Akaike info criterign.209379
Sum squared resid 25.70827 Schwarz criterion 02BpP6
Log likelihood -33.31630 F-statistic 10.51307
Durbin-Watson staff  0.343851 Prob(F-statistic) 00

Fonte:Eviews3.0

Quadro 5: Relatério da regressao multipla

O novo modelo gerado foi:

Qpeixe = 0,49 + 0,36pfeijao — 0,07pfarinha + 0,03ppeixe + 0,005gpessoas

O valor de R subiu de 9,65% para 10,43%, mostrando que o segumutelo
(regressdo multipla) possui desempenho superion@aelo de regressao simples. O
coeficiente do teste t e o dé$8o ambos diferentes de zero.

Para se verificar a normalidade dos residuos arilez 0 teste Jarque Bera, o qual foi
realizado novamente peltviewse gerou o seguinte histograma:



Series Residuals
Sample 1366
Observations 366

Mean 3.46E-15

Median -0.028028
Maximum 0.723595

30 |
Minimum -0.533582
20 Std. Dev. 0.265393
Skewness 0.659715
Kurtosis 2.929152
10 |
Jarque-Bera  26.62521
I II I Probability = 0.000002
o lm [ - I m
L I L L L L L B RN
0.4 0 02 04 0.6

02 0

Fonte:Eviews3.0

Figura 5: Teste Jarque Bera

De acordo com o relatorio gerado existem motivas [g& aceitar a hipétese nula de
normalidade dos residuos, pois o vgloobability foi igual a zero e menor do que o
valor dea.

2.6.3.TESTE DE HOMOSCEDASTICIDADE

A homoscedasticidade pode ser comprovada atraviestVhite Heteroskedaticitgio
softwareEviews sendo que foi utilizado esse teste com a opcéerdeos cruzados,
gerando o seguinte relatério:

White Heteroskedasticity Test:
F-statistic 5.138814 Probability 0.0000q0
Obs*R-squared 62.25723 Probability 0.0000q0

Test Equation:

Dependent Variable: RESID"2
Method: Least Squares

Date: 05/30/12 Time: 15:51

Sample: 1 366
Included observations: 366
Variable Coefficient Std. Error | t-Statistic Prob.
C 0.142313] 0.11585( 1.228429 0.22¢1
PFEIJAO -0.072504 0.189586 | -0.382434 0.702#
PFEIJAO"2 -0.220221 0.083603 | -2.63414( 0.0088
PFEIJAO*PFARINH 0.346721| 0.066191 5.23817]7  0.0000
A
PFEIJAO*PPEIXE| 0.081143 0.09048f 0.896737 0.3405
PFEIJAO*QPESSOA -0.014538 0.029872 | -0.486667 0.6268




S
PFARINHA -0.062030 0.114108 | -0.543607 0.587]
PFARINHAN2 -0.100996 0.032878 | -3.071848 0.002B
PFARINHA*PPEIXE| -0.006548 0.057867 | -0.113151 0.9100
PFARINHA*QPESS 0.008432| 0.018734  0.45010p 0.65%9
OAS
PPEIXE 0.174485 0.123459 1.413299 0.1585
PPEIXE"2 -0.219864 0.042681 | -5.151303 0.000¢
PPEIXE*QPESSOAS0.011725| 0.026530 0.441954  0.6588
QPESSOAS -0.009881 0.037005 | -0.267029 0.789%
QPESSOAS"2 -0.000299 0.007659 | -0.039071 0.9689p
R-squared 0.17010R Mean dependent var  0.07p241
Adjusted R-squared 0.137000 S.D. dependent var 7694
S.E. of regression| 0.090756 Akaike info criterion1.921169
Sum squared resid  2.8910%2 Schwarz criterior] -P7H1
Log likelihood 366.5738 F-statistic 5.138414
Durbin-Watson staff 0.517458 Prob(F-statistic) 00

Fonte:Eviews3.0

Quadro 6: Relatdrio do teste de homoscedasticidade

Com base nos dados gerados é possivel afirmar duemascedasticidade ndo esta

presente no modelo, pois o valorptebability € menor que.

2.6.4.TESTE DE BREUSCH-GODFREY

Esse teste possibilita a identificacdo de ausédeiaorrelacdo serial. Utilizando os

dados do modelo, o resultado do teste segue abaixo:

Breusch-Godfrey Serial Correlation LM Test:
F-statistic 456.1906 Probability 0.0000q0
Obs*R-squared 262.65P6 Probabilit|y 0.0000q0
Test Equation:
Dependent Variable: RESID
Method: Least Squares
Date: 05/30/12 Time: 15:58
Variable Coefficient Std. Error | t-Statistic Prob.
C -0.040639 0.044507 | -0.913091 0.3618
PFEIJAO -0.088181 0.030805| -2.862500 0.0044
PFARINHA 0.064341| 0.021472 2.996469  0.00p9
PPEIXE 0.034620 0.026286  1.317049  0.1887
QPESSOAS -0.006298 0.011030 | -0.571028 0.568
RESID(-1) 0.627512 0.050030 12.54282  0.00p0
RESID(-2) 0.260472 0.050264 5.182100 0.00p0
R-squared 0.717630 Mean dependent var  4.61E-17
Adjusted R-squared 0.712911 S.D. dependent var 5893}
S.E. of regression| 0.142200 Akaike info criterion1.044229
Sum squared resid ~ 7.259245 Schwarz criteriorn -6.899
Log likelihood 198.0939 F-statistic 152.0635
Durbin-Watson staff 1.993878 Prob(F-statistic) 00

Fonte:Eviews3.0

Quadro 7: Resultado do teste de Breusch-Godfrey



Como o valor dgrobability € menor que o de conclui-se que existe correlacéo serial
no modelo.

3. CONCLUSAO

Com base em todos os testes apresentados, é padseevar que as variaveis que
melhor explicam o consumo de peixe da regido melitapa de Belém s&o o preco do
feijdo, da farinha, do peixe e a quantidades desgass na familia. Tais variaveis
possuem comportamento condizente com o perfil alianedo paraense, o qual possui
sua dieta baseada principalmente nos alimentatosit@acima.

As variaveis apresentadas se comportam melhor emmagkelo de regressdo multipla e
exceto o preco do peixe todas as outras varidassuem uma influéncia positiva no
comportamento do consumo de peixe. Também é impertassaltar que o sinal do
coeficiente do preco do peixe ndo esta coerenteacteoria da lei da demanda, sendo
que o mesmo possui comportamento afirmando quedquha aumento do preco
também ha aumento do consumo, sendo que deverianserrelacdo inversamente
proporcional.

A estimagdo de um modelo matemético para demandpede na regido faz-se
importante, pois 0 mesmo é um dos alimentos basesltura paraense e possui grande
significancia no gasto com alimentagéo do paraense.
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